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Resumen

Este Trabajo de Fin de Grado, titulado Andlisis del alumnado y resultados entre 2009
y 2016 para el Master Universitario en Formacion del Profesorado de ESO, BACH,
FP y EI de la Universidad Miguel Herndndez, ha implicado la puesta en practica
de las habilidades y conocimientos més relevantes involucrados en el titulo de Grado
en Estadistica Empresarial, concernientes al tratamiento de bases de datos, analisis

estadisticos y elaboracion de informes técnicos.

El objetivo general de este estudio ha sido describir al alumnado matriculado e investigar
la evolucién en el master sobre aspectos como la eficiencia y calificaciones en el periodo

disponible.

Previamente al analisis de los datos, se ha realizado un importante procesado de la
informacion disponible, para obtener una base de datos éptima computacionalmente con

la que desarrollar el estudio descriptivo e inferencial conforme a los objetivos planteados.

El perfil del alumnado se estudia desde una perspectiva descriptiva, con el fin de obtener
un perfil respecto a factores como universidad de procedencia, sexo, titulacion de acceso

y especialidad que cursa en el méster.

Una vez obtenido el perfil del alumnado se procede a estudiar los resultados de estos a

través de las tasas de egresion, eficiencia y las calificaciones obtenidas en el master.

Un/a estudiante egresado es aquel/a que ha cursado y superado los 60 créditos del master.
La egresion del méster se investiga por medio de analisis descriptivos y test de asociacién
individualizados. No se pretende obtener un modelo de predicciéon, posponiendo dicha
modelizacién para la tasa de eficiencia, que es una tasa mucho mas relevante relativa al

éxito en el master.

La tasa de eficiencia es el porcentaje de alumnos/as con primera matricula en un curso
académico y que consiguen superar, durante dicho curso académico, todos los créditos del
master (60 créditos). Para estudiar esta tasa se ha realizado un analisis descriptivo para

todas las variables consideradas, asi como test individualizados para detectar diferencias



entre planes de estudio del master y ramas de acceso para la egresion en el master.
Posteriormente, se han modelizado con un modelo probit, los datos relativos al plan de
estudios actual, con el fin de identificar como influyen y predicen esta tasa el sexo, el

curso académico y la especialidad cursada.

La calificacion media global es el promedio de las calificaciones obtenidas, ponderadas
por los créditos en cada una de las asignaturas cursadas y que completan los 60 créditos
del plan de estudios. Se ha realizado un anélisis descriptivo con todas las variables
consideradas, asi como test individualizados para detectar diferencias entre planes de
estudio del master y ramas de acceso. Posteriormente se han modelizado con un modelo
lineal, los datos relativos al plan de estudios actual, con el fin de identificar cémo influyen

y predicen esta media, el sexo, el curso académico y la especialidad cursada.
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Capitulo 1
Introduccién

Este Trabajo de Fin de Grado consiste en el tratamiento y analisis de una base de
datos con informacién personal y académica del alumnado del Master Universitario en
Formacién del Profesorado de Educacién Secundaria Obligatoria, Bachillerato, Formacion
Profesional y Ensenianza de Idiomas entre los cursos 2009/10 hasta el 2016/17.

La Universidad Miguel Herndndez de Elche imparte desde el curso 2009/10 el Méster
Universitario en Formacion del Profesorado de ESO, Bachillerato, FP y Ensenanza
de Idiomas, destinado a la formacion de futuros docentes de educacién secundaria

obligatoria, bachillerato, formacién profesional y ensenanzas de idiomas.

Es necesario para ingresar en el méster un titulo universitario oficial espanol de grado,
licenciatura o ingenieria/arquitectura, u otro similar expedido por una instituciéon de
educaciéon superior del Espacio Europeo de Educacion Superior (EEES). La titulacién
de acceso condiciona el acceso a una u otra especialidad del méaster. Ademas, es precisa

la acreditacién de un nivel Bl en una lengua extranjera.

El plan de estudios ha sufrido una modificacién en el curso 2012/13. El plan actual
se compone de once asignaturas cursadas en dos semestres de forma semi-presencial
y divididas en cuatro bloques: obligatorias o troncales, optativas o de especialidad,
practicas externas (PRACTICUM) y Trabajo de Fin de Master (TFM). La Universidad

Miguel Hernandez ofrece en el master trece especialidades.

Los enlaces de la documentacién integra del titulo [1], los documentos de acreditacion [2] y

el resto de documentacion [3] sobre el presente master estdn disponibles en la bibliografia.

11
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Capitulo 1. Introducciéon

1.1. Objetivos generales y especificos

Los objetivos generales de este estudio son la descripcién del alumnado y el estudio de la

evolucién del master respecto a eficiencia y calificaciones, durante el periodo disponible

entre 2009/10 y 2016/17.

El andlisis se centra en cuatro objetivos especificos:

Obtener un perfil del alumnado matriculado segin la universidad de procedencia,

titulacién de acceso, especialidad cursada y sexo.

Descubrir los factores asociados a la tasa de egresion del alumnado del master

durante el periodo sujeto a estudio.

Determinar qué factores estan asociados en las variaciones que se producen sobre

la tasa de eficiencia.

Determinar los factores relevantes en las variaciones producidas sobre la calificacién
media global a lo largo del periodo 2009-2016.

1.2. Estructura

El estudio se desarrolla en siete capitulos:

Este primer capitulo con la introduccién y objetivos del estudio.

En el segundo capitulo se comienza describiendo la estructura y las variables
que componen la base de datos que ha sido facilitada para el presente trabajo.
Posteriormente, se comenta el procesado de datos y la justificacién de las pertinentes
modificaciones en los datos originales para el estudio estadistico. Seguidamente,
se describe la estructura y las variables disponibles y utilizadas en el estudio y el

tratamiento de los valores faltantes.

Los capitulos 3 al 6 se centran en mostrar los resultados del anélisis descriptivo e
inferencial realizados. En el capitulo 3 se estudia la distribucion del alumnado por
medio de graficos, respecto a factores como universidad de procedencia, rama de
conocimiento, especialidad y sexo. En el capitulo 4 se define el término de egresion
y se procede a investigar a través de tablas y gréaficos los factores asociados, como
edicion del master, nimero de cursos realizados por el estudiantado, sexo, curso
académico, rama de conocimiento y especialidad. En el capitulo 5 se define la tasa

de eficiencia. Se realizan tablas y graficos para visualizar las variaciones entre las
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categorias de edicion del master, sexo, curso académico, rama de conocimiento y
especialidad cursada. Asimismo, se verifican los factores relevantes por medio de
la modelizaciéon de la tasa de eficiencia. En el capitulo 6 se analiza al alumnado
egresado respecto de la calificacién media global obtenida en el méaster. Igualmente
se visualizan y contrastan, mediante modelizacion, los factores relevantes para

explicar las diferencias.

= Finalmente, el capitulo 7 recopila las conclusiones mas relevantes del analisis

estadistico.
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Capitulo 2

Analisis de los datos

2.1. Informacién disponible

Los datos iniciales fueron facilitados por Servicios Informéaticos (SSII) de la Universidad
Miguel Hernandez, a instancia de la direcciéon del master, que los ha proporcionado
para su analisis. Recopilan diversa informaciéon personal y académica del alumnado
matriculado entre 2009 y 2016.

La base de datos se compone de 37320 filas o registros y 14 columnas o variables. Las
filas representan las convocatorias de cada asignatura matriculada por cada estudiante

y las columnas definen los datos personales y académicos de cada registro.

Esta informacion se recopila a través del formulario de inscripciéon en el master, que

cumplimentan los/las estudiantes para acceder al master.

2.1.1 Descripcién de las variables disponibles

Se presenta a continuacién una breve descripcién de cada variable disponible en la base
de datos original. Cada fila de la base de datos contiene el registro correspondiente a
un/a estudiante para cada convocatoria de una asignatura matriculada. Las columnas

aniade informacién sobre:

CURSACA: Curso académico de matriculacién. Variable cuantitativa discreta.

DNI: DNI del estudiante. Variable cualitativa nominal.

NOM: Nombre y apellidos del estudiante. Variable cualitativa nominal.

SEX: Sexo del estudiante. Variable cualitativa dicotémica.

15



16 Capitulo 2. Analisis de los datos

= PRO: Provincia de nacimiento del estudiante. Variable cualitativa nominal.
= POB: Poblacién de nacimiento del estudiante. Variable cualitativa nominal.

s UNI: Universidad o instituciéon académica donde el estudiante ha obtenido la

titulacion con la que accede al master el estudiante. Variable cualitativa nominal.

= EST: Titulo académico del estudiante con el que accede al méaster. Variable

cualitativa nominal.

= EDI: Edicién del master. En el periodo sujeto a estudio se presentan dos planes
de estudio diferentes: el 101, que corresponde al primer plan de estudios entre
los cursos 2009 al 2010 y el 177 desde 2011 en adelante. Variable cualitativa

dicotémica.
= NOMEDI: Nombre de la edicién del master. Variable cualitativa dicotémica.
» ASIG: Cédigo de la asignatura. Variable cualitativa nominal.
= NOMASIG: Nombre de la asignatura. Variable cualitativa nominal.
= NOT: Nota de la asignatura. Variable cuantitativa continua.

= CONYV: Convocatoria y semestre de la asignatura. Variable cualitativa nominal.

2.2. Procesado de datos

La utilizacién de los datos originales no es apropiada para realizar un estudio estadistico.
Se emprende pues un proceso de tratamiento o procesado para obtener una base
de datos Optima computacionalmente con la que desarrollar el estudio descriptivo e
inferencial conforme a los objetivos planteados. Este procesado arranca inicialmente con
la agrupacién de toda la informacién por sujeto (estudiante), de modo que cada fila

contenga todos los datos disponibles de un mismo individuo.

A continuaciéon se han eliminado variables con informacién redundante y reducido o
modificado los nombres de las categorias de las variables disponibles. También se ha

procedido a agrupar categorias al presentarse variables con una gran variedad de niveles.

Ha sido necesario crear nuevas variables a partir de la informacién disponible para dar
respuesta a los objetivos propuestos centrados en tasas de egresion o eficiencia, asi como

para conseguir las calificaciones medias y el niimero de cursos necesarios para egresar.
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2.2.1. Agrupamiento por estudiante

El primer paso en el tratamiento de la base de datos ha sido agrupar toda la informacién
por estudiante, de manera que cada fila contenga toda la informacién disponible sobre
un mismo estudiante matriculado en el master. Asi, de 37320 registros, se pasa a una

base de datos con 3157 filas o individuos.

2.2.2. Agrupamiento y recodificaciéon de variables

En la base de datos inicial aparece una gran diversidad de titulaciones de acceso (EST)
y universidades de procedencia (UNI): 445 titulaciones y 107 universidades. Ante esta
situacion se descarta la titulacion de acceso y se agrupa la universidad de procedencia
en: Universidad Miguel Hernandez (UMH), Universidad de Alicante (UA) y Universidad
de Murcia (UM). El resto de universidades nacionales e internacionales y otros centros
académicos no universitarios se recodifican como “Resto”. Las titulaciones con las
que accede el alumnado al master se agrupan en cinco ramas de conocimiento: Arte
y Humanidades, Ciencias Sociales, Ciencias Sociosanitarias, Ciencias e Ingenieria y

Arquitectura.

Al disponer de datos de dos ediciones de plan de estudios, algunas especialidades del
master desaparecen y otras surgen a partir de 2011. Las especialidades que se dejan
de cursan por el cambio de plan de estudios de 2011 son Tecnologia e Informéatica
(TECNOINF), Servicios Sociosanitarios (SOCSAN), Humanidades (HUM) y Economia y
Ciencias Sociales (SOCEAE). Asimismo, aparecen otras especialidades como Formacién
Profesional para Ciclos Formativos (FPCF), Administracién de Empresas (EAE), Lengua
Extranjera (LE), Ciencias Sociales y Humanidades (SOCHUM), Orientacién Educativa
(OE), Tecnologia (TECNO), Informatica (INF), Lengua y Literatura Castellana y
Valenciana (LELITCAVA), Intervencién Sociocomunitaria (SSSISOC). Sin embargo,
existen asignaturas que se cursan en ambas ediciones como Ciencias (CN), Educacién
Fisica (EF), Educacién Plastica y Visual (EPV), Formacién y Orientacién Laboral
(FOL) y Matematicas (MAT).

Para el andlisis se han reagrupado y asimilado algunas especialidades para tratarlas
de modo homogéneo en las dos ediciones dadas. En primer lugar, las especialidades de
Tecnologia (TECNO) e Informética (INF) del actual plan de estudios se asimilan en una
categoria (TECNOINF). Las especialidades de Servicios Sociosanitarios e Intervencién
Sociocomunitaria (SSSISOC) y Economia y Ciencias Sociales (SOCEAE) del plan de
estudios anterior se asimila en el actual en las especialidades de Servicios Sociosanitarios

(SOCSAN) y Economia y Administracion de Empresas (EAE), respectivamente.
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2.2.3. Nuevas variables

En el estudio se definen las tasas de egresién y de eficiencia. La tasa de egresiéon esta
basada en si un alumno/a ha finalizado el master, para lo que se crea la variable EGRE

(Si/No) en funcién de si un estudiante ha superado los 60 créditos del méaster.

La eficiencia se obtiene en condicién de la egresién (EGRE) y del niimero de cursos
matriculados en el master, pues el alumnado eficiente es aquel que supera los 60 créditos

(egresados) del master en el primer curso académico matriculado.

Para calcular la tasa de eficiencia ha sido necesario crear previamente dos nuevas
variables, con el fin de contabilizar el nimero de cursos realizados por el alumnado: el
curso académico de inicio (CAI) y el de finalizacién (CAF) del méaster. En el caso de
que el estudiante no haya concluido el master para el periodo sujeto a estudio, se le

asigna el tltimo curso (2016).

Finalmente se analizan las calificaciones medias global y por bloques. Estas medias se
calculan como promedios de las calificaciones en cada asignatura, ponderadas por el
nimero de créditos de cada materia (NOTMED).

2.2.4. Descripcion de las variables utilizadas

La base de datos disponible tras la agrupacion por individuo se compone de 3157 filas o
registros, cada uno correspondiente a un individuo, y 20 columnas que incluye toda la

informacion necesaria en el estudio para cada individuo.

» SEX: Sexo del estudiante, con dos valores: hombre (H) o mujer (M). Variable

cualitativa dicotomica.

= RAM: Rama de conocimiento de la titulacion con la que el estudiante accede al
Master de Educaciéon, con cinco valores posibles: Arte y Humanidades, Ciencias,
Ciencias Sociales, Ingenieria y Arquitectura, Ciencias Sociosanitarias y N/A

(valores faltantes). Variable cualitativa nominal.

= EDI: Edicion del méster que ha cursado el estudiante, con dos valores posibles:
101, para primer plan de estudios acreditado entre 2009 al 2010, y 177 para el

actual plan de estudios desde 2011 en adelante. Variable cualitativa dicotémica.

» ESP: Especialidad cursada por el estudiante (siglas). Se distinguen 15 categorias:
Ciencias (CN), Economia y Administraciéon de Empresas (EAE), Educacién Fisica
(EF), Educacién Pléstica y Visual (EPV), Formacién y Orientacién Laboral (FOL),
Formacion Profesional para Ciclos Formativos (FPCF), Humanidades (HUM),
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Matematicas (MAT), Lengua extranjera (LE), Lengua y Literatura Castellana
y Valenciana (LELITCAVA), Orientaciéon Educativa (OE), Ciencias Sociales y
Humanidades (SOCHUM), Servicios Sociosanitarios (SOCSAN), Tecnologia e
Informética (TECNOINF) y las observaciones sin informacién sobre la especialidad

cursada (N/A). Variable cualitativa nominal.

» EGRE: Egresion del alumnado: el estudiante egresado es aquel/la que supera los
60 créditos del master. Dos valores posibles: egresados (Si) o no egresados (No).

Variable cualitativa dicotémica.

» EFI: Eficiencia del alumnado: el estudiante eficiente es aquel/la que supera los 60
créditos del master en un solo curso académico. Dos valores posibles: eficientes

(Si) o no eficientes (No). Variable cualitativa dicotémica.

» UNIPRO: Universidad u otro centro académico donde el estudiante ha obtenido
la titulacion con la que accede al Master de Educacion. Hay cinco categorias:
Universidad Miguel Hernandez (UMH), Universidad de Alicante (UA), Universidad
de Murcia (UM), otras universidades nacionales e internacionales y otros centros
no universitarios (Resto) y valores faltantes (N/A), correspondiente a informacién

no disponible.

= NOTAANEE: Calificacién obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de
Atencidn al Alumnado con Necesidades Educativas Especiales (AANEE). Variable

cuantitativa continua.

= NOTADA: Calificaciéon obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de

Aprendizaje y Desarrollo en la Adolescencia (ADA) Variable cuantitativa continua.

= NOTID: Calificacion obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de Inno-
vacion Docente e Iniciacion a la Investigacion Operativa (ID). Variable cuantitativa

continua.

» NOTOGC: Calificacion obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de

Organizacion y Gestion de Centros (OGC). Variable cuantitativa continua.

= NOTSFE: Calificacién obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de

Sociedad, Familia y Educacion (SFE). Variable cuantitativa continua.

= NOTTICS: Calificacién obtenida por el estudiante en la asignatura troncal de
Tecnologias de Informacion y Comunicacion Aplicadas a la Docencia y Aprendizaje

(TICS). Variable cuantitativa continua.

= NOTESP: Calificacion media obtenida por el estudiante en las asignaturas

optativas o de especialidad. Variable cuantitativa continua.
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= NOTPRA: Calificacién media obtenida por el estudiante en las practicas externas
(PRACTICUM I y PRACTICUM II). Variable cuantitativa continua.

= NOTTFM: Calificaciéon obtenida por el estudiante en el Trabajo Fin de Master

(TFM). Variable cuantitativa continua.

= NOTMED: Calificaciéon media global ponderada del estudiante. Se calcula sélo
sobre el alumnado egresado que ha finalizado el méster. Variable cuantitativa

continua.

NOTMED

El calculo de la calificacién global ponderada se ha realizado teniendo en
cuenta el peso de los créditos de cada asignatura con la calificacién obtenida

en dicha asignatura y el total de créditos del plan de estudios (60 créditos).

> (CREDITOS; - NOTA;;)
NOTMED; = & - Vicl VjeJ,

donde NOTMED; es la calificacion media del estudiante i, para ¢ € I.
CREDITOS; es el numero de créditos de la asignatura j, para j € J.
NOTA,; es la calificacién obtenida por el estudiante ¢ en la asignatura j,
para ¢ € I, j € J. El conjunto J; confiere todas las asignaturas del master

en cada edicién.

s CAI: Curso de primera matriculacién en el master. Variable numérica.

s CAF: Curso académico en el que un estudiante supera los 60 créditos del master.
En el caso de que el estudiante no haya concluido el méster para el periodo sujeto

a estudio, se le asigna el ultimo curso (2016). Variable numérica.

= CONTCURS: Numero de cursos adacémicos transcurridos desde la matriculacion
hasta el curso que el estudiante supera los 60 créditos del master (CAF-CAI). En
el caso de que el estudiante no haya concluido el master para el periodo sujeto a
estudio, se le asigna el ultimo curso (2016). Se distingue el alumnado que acumula

un curso (1), dos cursos (2) o méas de dos cursos (+2). Variable cualitativa ordinal.

2.2.5. Tratamiento de los valores faltantes

Previamente al analisis estadistico se comprueba la existencia de valores faltantes y sus
posibles causas en las observaciones de las variables cualitativas y cuantitativas de la

base de datos transformada.
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Tabla 2.1: Recuento de valores faltantes (N/A).

Variable N/A Porcentaje

RAM 529 16.76 %
ESP 10 0.32%
UNIPRO 515 16.31 %
NOTID 21 0.67 %
NOTAANEE 21 0.67 %
NOTADA 21 0.67 %
NOTSFE 21 0.67 %
NOTTICS 21 0.67 %
NOTOGC 21 0.67 %
NOTESP 50 1.58 %
NOTPRAC 68 2.15%

NOTTFM 143 4.53%

Se puede observar en la Tabla 2.1 el computo simple de frecuencias de valores faltantes,
en valores absolutos y en porcentaje, para cada variable afectada. En las variables de
rama de acceso (RAM) y universidad de procedencia (UNIPRO) se tiene un niimero
elevado de valores perdidos: 529 para rama de conocimiento y 515 para universidad de
acceso. Por ello, no se descarta generalmente al alumnado sin informacién sobre la rama
de acceso (RAM) y la universidad de procedencia (UNIPRO) en los andlisis descriptivos
e inferenciales. El gran volumen de valores perdidos en estas variables se concentra para
el alumnado matriculado entre 2015 y 2016, a causa de un cambio en la aplicacion de
preinscripcion que se llevo a cabo en 2015. Este hecho condiciona la modelizacion, en la

que se excluyen los valores faltantes.

Los valores perdidos en las especialidades cursadas (ESP) son escasos (10 observaciones)
y se muestran inicialmente en el andlisis descriptivo de la variable, pero en anélisis

posteriores se descartan de forma permanente.

Los valores faltantes en las calificaciones de las asignaturas troncales (NOTID, NOTADA,
NOTSFE, NOTTICS, NOTAANEE y NOTOGC) son escasos (21 observaciones) y
afectan al mismo alumnado. En cambio, en las asignaturas de especialidad (NOTESP),

practicas externas (NOTPRAC) y Trabajo de Fin de Grado (TFM) su volumen es algo

superior.
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2.3. Analisis estadistico

En el analisis descriptivo univariante para variables cualitativas, se han calculado las
frecuencias (absolutas y relativas) de las distintas categorias de las variables y se
representan a través de graficos de barras. Para variables continuas se utilizan tablas

descriptivas con medias, medianas, maximos, minimos y desviaciones tipicas.

El analisis bivariante tiene como finalidad investigar la asociaciéon de dos variables
cualitativas o la relacién entre un factor explicativo y la calificacién media global. Se

realiza por medio de graficos de barras, lineas, y de cajas para las calificaciones.

El propésito basico del andlisis trivariante es visualizar indicios de interraccién entre las

categorias de dos factores sobre la variable de interés. Se utilizan graficos de lineas.

El constraste de asociacién de dos variables categoéricas se aborda con la prueba Chi-
Cuadrado [4]. La prueba t de Student [4] se utiliza para evaluar la diferencia significativa
entre las medias de dos grupos o dos categorias dentro de una misma variable dependiente
(calificaciones). El ANOVA de una via [4] es una extension de la prueba ¢ de Student y
se utiliza para contrastar diferencias entre las medias de una variable continua entre
mas de tres grupos o categorias. La prueba de comparaciones multiples de Tukey [7] es
una alternativa no paramétrica para identificar las diferencias significativas en todas las

combinaciones de pares de grupos respecto de una variable continua.

La tasa de eficiencia se modeliza a través de un modelo lineal generalizado de respuesta
binaria (Si/No) y link probit [6], para verificar qué factores influyen significativamente
sobre la eficiencia. Para identificar los factores que provocan diferencias significativas en

la calificacién media global se utiliza un modelo ANOVA con interacciones [5].

2.4. Software

El procesado de datos y la creacién de nuevas variables se ha realizado integramente
con Microsoft Excel versiéon 2016. El analisis estadistico, descriptivo e inferencial, se
ha realizado con el paquete estadistico R [8], bajo el entorno visual RStudio [9]. Se ha
utilizado la librerfa rmarkdown [11] para generar directamente el documento integrando
c6digo (no visible en el documento), graficos y resultados. El procesado de textos
y féormulas se realiza en KTEX [10] a través de las librerias de R: babel, booktabs,
tcolorbox, enumerate, hyperref, multirow, cite, setspace, threeparttable, caption, fancyhdr
y emptypage. Las librerias de R utilizadas para los anélisis han sido: readzl [12], dplyr [13],
ggplot2 [14], scales [15], ggpubr [16], ggthemes [17] y xtable [18].



Capitulo 3

Perfil del alumnado

3.1. Introducciéon

Se realiza inicialmente un estudio descriptivo del alumnado que ha cursado el Master de
Educacién en la Universidad Miguel Hernandez de Elche entre los anos 2009 y 2016, con
el fin de obtener un perfil respecto a factores como universidad de procedencia, sexo,

titulacion de acceso y especialidad que cursa en el master.

3.2. Perfil por universidad de procedencia

Respecto a la universidad o centro académico de procedencia, se diferencia entre la
Universidad Miguel Herndndez (UMH), Universidad de Alicante (UA), Universidad de
Murcia (UM), y otras universidades nacionales y extranjeras o centros académicos no
universitarios (Escuelas Superiores, Conservatorios, etc.). También hay un colectivo de
estudiantes sin informaciéon disponible sobre su centro de procedencia y se identifican
como “N/A”

En el Grafico 3.1 se puede apreciar que la mayor fraccion del alumnado proviene de la
Universidad de Alicante (UA) con el 24.3 % sobre el total del alumnado matriculado,
le sigue la Universidad Miguel Herndndez (UMH) con un 21.3% y el 14.8% de la
Universidad de Murcia (UM). E1 23.3 % de los estudiantes proceden de otras universidades
o centros académicos (“Otros”) y del 16.3 % restante, no se tiene informacién sobre su
procedencia (“N/A”).

Se procede seguidamente a conocer la rama de acceso y la evolucion para cada universidad

o centro académico de procedencia.
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Gréfico 3.1: Distribucién del alumnado por universidad de acceso.
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3.3. Perfil por universidad de procedencia y rama de

conocimiento

Una vez reconocidas las universidades de procedencia, se busca identificar en cada una

la predominancia de las titulaciones de acceso. Dada la gran diversidad de titulos, se

agrupan por rama de conocimiento. La distribucién por universidad y rama de acceso

del alumnado se muestra a continuacion.

Grafico 3.2: Distribucion del alumnado por universidad de acceso y rama de la titulacién

de acceso.
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En el Grafico 3.2 se puede observar que la rama Sociosanitaria es la mas relevante
para el alumnado que procede de la Universidad Miguel Hernandez. En cambio, para el
estudiantado de la Universidad de Alicante proviene predominantemente de la rama de
Artes y Humanidades. En la Universidad de Murcia la rama Sociosanitaria y Artes y
Humanidades son las mas frecuentes. El alumnado de la rama de Ingenieria y Arquitectura

proviene mayoritariamente de otras universidades, seguidas de la UA y UMH.

3.4. Perfil por universidad de procedencia y curso

académico

Se estudia ahora la relacion entre la universidad o centro académico de procedencia y el
curso académico, con el fin de estudiar las variaciones en la universidad de procedencia
a lo largo del periodo 2009-2016, se muestra graficamente una distribuciéon del alumnado

por universidad en cada curso de inicio académico.

Grafico 3.3: Distribucién del alumnado por universidad de acceso y curso académico.
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Es destacable el comportamiento de la Universidad Miguel Hernandez y la Universidad
de Murcia: La UMH es la institucién académica mas representativa entre el alumnado
que comienza el master en el ano 2009 (36.68 %), le sigue la UA (24.91%) y la UM en
el ultimo lugar (7.61%). En cambio, mientras que la representatitividad de la UMH
desciende de forma continuada hasta 2014 sobre la linea temporal, la UM aporta cada
curso mas alumnado al master, equiparando a la UMH en 2012 y superandola a partir
de 2013. Sin embargo, la proporciéon del alumnado que proviene de la Universidad de

Alicante permanece estable a lo largo del periodo 2009-2014.
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3.5. Perfil por rama de conocimiento

Respecto al perfil de acceso, como ya se ha comentado anteriormente, se agrupa al
alumnado por la rama de conocimiento de la titulacion del méster. Los registros sin

informacién de los cursos 2015 y 2016 se identifican como “N/A”.

Grafico 3.4: Distribucién del alumnado por rama de la titulacién de acceso.
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En el Grafico 3.4 se observa que el colectivo mayor es el de estudiantes con titulacion en
la rama de Artes y Humanidades (22.5 %), seguido de Ciencias Sociosanitarias (20 %),
Ingenierfa y Arquitectura (17.5%), Ciencias Sociales (15.4 %) y Ciencias (7.9%). El

16.8 % restante del alumnado no se tiene informacién sobre la rama de acceso (“N/A”).

3.6. Perfil por rama de conocimiento y curso acadé-

mico

Con el fin de investigar si la distribucién por perfil de acceso ha variado entre 2009 y
2016, se visualiza seguidamente la relaciéon entre la rama de conocimiento y el curso

académico.

En el Grafico 3.5 se pueden apreciar leves variaciones en la rama de Ciencias, algo mas
acusadas en el resto hasta 2014. Se puede destacar que en 2013 y 2014 el porcentaje de
estudiantes provenientes de Arte y Humanidades fue superior al resto. La informacion

de 2015 y 2016 no es relevante por falta de datos.
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Grafico 3.5: Distribucion del alumnado por rama de la titulacién de acceso y curso
académico.
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3.7. Perfil por especialidad

Respecto a la distribucion por especialidad cursada en el master, en el Grafico 3.6
se observa que la especialidad de Educacion Fisica (EF) es la que cuenta con maés
alumnado y representa el 16.2% del total de matriculados, seguido del 10.6 % de
Tecnologia e Informéatica (TECNOINF), 9.6 % de Lengua Extranjera (LE), 9.2% de
Ciencias (CN), 8.2% Ciencias Sociales y Humanidades (SOCHUM), 7.9 % de Educacién
Pléastica y Visual (EPV), 6.2% de Matematicas (MAT), 8.8 % de Lengua y Literatura
Castellana y Valenciana (LELITCAVA), 5.6 % de Formacion Profesional para Ciclos
Formativos (FPCF), 5.4 % de Servicios Sociosanitarios (SOCSAN), 4.7 % de Economia
y Administracién de Empresas (EAE), 4.2% de Formacién y Orientaciéon Laboral
(FOL), 3.7% de Orientacién Educativa (OE) y 2.5 % de Humanidades (HUM) como la
especialidad menos cursada. Se procede a eliminar los 10 valores perdidos que aparecen
en las especialidades (“N/A”).
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Grafico 3.6: Distribucion del alumnado por especialidad cursada.
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3.8. Perfil por especialidad y curso académico

Se estudia seguidamente las posibles variaciones en los porcentajes de estudiantes por

especialidad cursada en el periodo 2009-2016.

En el Grafico 3.7 se puede observar que la especialidad de Educacién Fisica (EF) tiene
mayores tasas de matriculados en los anos 2012 y 2013, que se reducen en cursos
posteriores. El nimero de matriculados en Tecnologia e Informatica (TECNOINF)

desciende de forma continuada desde el primer curso académico del master (2009).

En el resto de las especialidades se observan ligeras variaciones sobre el ntimero de

matriculados en cada curso de inicio durante este periodo de estudio.

Es de destacar la falta de datos en algunos cursos para algunas especialidades. Es debido
al cambio de plan de estudios en 2011, cuando desaparecen algunas especialidades y
surgen otras. Por ejemplo, la especialidad de Humanidades (HUM), se deja de cursar en
2011 y se ramifica en cuatro nuevas especialidades: Ciencias Sociales y Humanidades
(SOCHUM), Lengua Extranjera (LE), Formacién Profesional para Ciclos Formativos
(FPCF) y Orientacion Educativa (OE); la especialidad de Tecnologia e Informéatica
(TECNOINF) forma dos especialidades en presente plan de estudios pero, se asimilan

en una unica categoria.
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Grafico 3.7: Distribucion del alumnado por especialidad cursada y curso académico.
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3.9. Perfil por especialidad y rama de conocimiento

Con el propésito de investigar la procedencia del alumnado en cada especialidad respecto
a la tituacion de acceso, se representa graficamente la distribucion, en cada especialidad,

por rama de conocimiento.

Segun el Grafico 3.8, ciertas especialidades comparten una formaciéon comun: el 90 %
del alumnado de Formacién y Orientacién Laboral (FOL) y el 80% de Economia
y Administracién de Empresas (EAE) proviene de la rama de Ciencias Sociales, el
90 % de Tecnologia e Informatica (TECNOINF) de Ingenieria y Arquitectura, el 83 %
de Educacién Fisica (EF) proviene de Ciencias Sociosanitarias y el 72% de Lengua

Extranjera (LE) proviene de Arte y Humanidades.

En el resto de las especialidades se observa un mayor reparto entre més ramas de
conocimiento, como es el caso de Formacién Profesional para Ciclos Formativos (FPCF)
que se distribuye principalmente entre Ingenierfa y Arquitectura (49 %) y Ciencias
Sociales (27 %), Matematicas (MAT) entre Ingenierfa y Arquitectura (41 %) y Ciencias
(26 %) y Orientacién Educativa (OE) entre Sociosanitarias (49 %) y Sociales (26 %).
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Grafico 3.8: Distribucion del alumnado por especialidad cursada y rama de la titulacion
de acceso.
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3.10. Perfil por sexo

Se estudia a continuacién el perfil del alumnado respecto al sexo para investigar su

relacion con otros factores como curso académico, rama de conocimiento y especialidad.

Grafico 3.9: Distribucion del alumnado por sexo.
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En el Grafico 3.9 se observa que el 56.5% del alumnado es femenino y el 43.5% es
masculino. Las diferencias no son significativas con un p-valor de 2.577 x 107! (test
Chi-Cuadrado).
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No obstante, investigamos a continuacion estas diferencias por curso académico, estudios

de acceso y de especialidad.

3.11. Perfil por sexo y curso académico

Se investiga ahora la relacién entre hombres y mujeres para el periodo sujeto a estudio.

Grafico 3.10: Distribucion del alumnado por sexo y curso académico.
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En el Grafico 3.10 no se aprecian diferencias relevantes entre la proporciéon de hombres
y mujeres en los cursos académicos considerados. Se mantiene siempre mas alto el
porcentaje de mujeres sobre el de hombres. No hay diferencias significativas entre la
distribucién de sexos en los cursos académicos a estudio (p-valor de 0.6142 en el test

Chi-Cuadrado de asociacién entre sexo y curso).

3.12. Perfil por sexo y rama de conocimiento

Al no encontrar diferencias por sexo entre cursos académicos, se investiga a continuacion

posibles diferencias por titulacion de acceso.

En el Grafico 3.11 se aprecia que la tasa de mujeres es considerablemente mayor en las
ramas de Ciencias Sociales, Arte y Humanidades y Ciencias. En cambio, para las ramas

de Ingenieria y Arquitectura y Ciencias Sociosanitarias, la tasa de hombres es mayor.
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Grafico 3.11: Distribucién del alumnado por sexo y rama de la titulacion de acceso.
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El test Chi-Cuadrado de asociacién proporciona un p-valor de 2.4817 x 1073!, que

permite confirmar que la distribucién por sexos esta vinculado a la rama de acceso.

3.13. Perfil por sexo y especialidad

Una vez confirmada la asociacién entre sexo y rama de acceso, se investiga a continuacién
la relacién con la especialidad cursada, con el fin de verificar si las diversas especialidades

provocan diferencias en la proporcién de hombres y mujeres.

Grafico 3.12: Distribucion del alumnado por sexo y especialidad cursada.
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Se visualiza en el Grafico 3.12 que los hombres son mayoritarios en las especialidades de
Educacion Fisica (EF), Tecnologia e Informatica (TECNOINF) y Ciencias Sociales y
Humanidades (SOCHUM). En cambio, en el resto de especialidades la proporcién de

mujeres es superior.

Segun el test Chi-Cuadrado se rechaza la hipétesis nula de que la especialidad cursada y
el sexo del alumno son independientes, con un p-valor de 6.5255 x 10723, En consecuencia,
se puede afirmar que existen diferencias estadisticamente significativas en la proporcion
de hombres y mujeres asociadas a la especialidad que cursan en el méster. Por asi decirlo,

siguen habiendo especialidades de hombres y especialidades de mujeres.
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Capitulo 4

Egresion del master

4.1. Introduccion

Una vez estudiado el perfil del alumnado en general, se estudia a continuacién al
alumnado egresado para el periodo 2009-2016. Es un/a estudiante egresado/a aquel/la
que ha cursado y superado los 60 créditos del master. Los no egresados son el colectivo
de estudiantes a los que le queda algin crédito por superar para finalizar el méaster. El
propésito ahora es investigar como ha egresado el estudiantado del master durante el

periodo de estudio y descubrir posibles factores asociados a la tasa de egresion.

Grafico 4.1: Distribucién del alumnado por egresion.
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En primer lugar, se puede apreciar en el Grafico 4.1 que el estudiantado egresado supone
el 94.9% del total de matriculados, frente al 5.1 % que representa el no egresado. Se
puede afirmar que la tasa de éxito en el master, entendiendo ésta como el porcentaje de

alumnos/as que consiguen terminar el master, es muy alta (95 %).
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4.2. Egresion por ediciéon del master

Se diferencian las dos ediciones del master que se dieron entre 2009 y 2016, la 101, que
correspondia al primer plan de estudios acreditado durante los cursos 2009 al 2010, y la
ediciéon 177 desde 2011 en adelante.

Se observa en la Tabla 4.1 que la edicién 101 aporta un 21 % del alumnado matriculado
total, hasta 2016, y la edicion 177 el 79 % restante. Las tasas de egresados resultan algo
distintas en las dos ediciones: el 97.6 % para la edicién 101 y el 94.2 % para la 177.

Tabla 4.1: Distribucién del alumnado por egresion y edicion.

Egresion

Edicion  Egresados No egresados Total

101 646 (97.6%)" 16 (24%)" 662 (21 %)
177 2350 (94.2%)" 145 (5.8%)" 2495 (79 %)

Total 2996 (94.9%)' 161 (5.1%)" 3157 (100 %)*

* Representa el porcentaje respecto del total.
f Representa el porcentaje del total de cada fila.

Al testar si existen diferencias significativas entre estas dos proporciones mediante un
test Chi-Cuadrado, se obtiene un p-valor de 0.0006, por lo que permite afirmar que si

hay diferencias significativas en la tasa de egresion entre planes de estudios.

No obstante, estas diferencias podrian estar vinculadas a otros factores que se van a

analizar a continuacion.

4.3. Egresion por sexo

Con el fin de descubrir si el sexo esta ligado a la egresion, el Grafico 4.2 muestra que
la tasa de egresados es muy similar para ambos sexos: el 94.2 % para los hombres y el
95.4 % para las mujeres. A priori no parece que vayan a existir diferencias por sexo en

las tasas de egresion.

En el test Chi-Cuadrado se obtiene un p-valor de 0.1664, lo que no permite rechazar
independencia entre sexo y tasa de egresion son independientes. No se encuentran

indicios a favor de que la egresion esté vinculada de algiin modo al sexo.
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Grafico 4.2: Distribucién del alumnado por egresiéon y sexo.
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4.4. Egresion por curso académico

Al calcular las tasas de egresados por curso académico descubrimos en el Grafico 4.3
porcentajes en torno al 97-98 % de egresion en los cursos 2009-2010. Estas tasas bajan en
torno al 96 % entre 2011 y 2015. El ultimo curso académico aumenta considerablemente
el porcentaje de no egresados a un 15.3 %, puesto que este alumnado sélo ha tenido un
curso académico para egresar (en la base de datos disponible sélo hay informacién hasta

la convocatoria extraordinaria de septiembre 2017).

Grafico 4.3: Distribucién del alumnado por egresiéon y curso académico.
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Se verifica la asociacion entre entre el curso académico y la tasa de egresion, pues
se rechaza la hipétesis de independencia por medio del contraste Chi-Cuadrado con
un p-valor de 2.2 x 10716). En definitiva, los curso académicos provoca diferencias

significativas sobre la tasa de egresion.
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4.5. Egresion por rama de acceso

Al relacionar la egresion con la rama de conocimiento de acceso al méster se comprueba
en el Gréfico 4.4 que las tasas de egresion difieren para las distintas ramas. Se puede
apreciar que el alumnado de Ciencias es el que cuenta con la tasa de egresados més alta
con un 97.2%. En cambio, el alumnado de Ciencias Sociales registra el porcentaje de
egresados mas bajo con un 94.2 %. Respecto al colectivo sin informacién sobre la rama

de acceso (“N/A”), sélo el 91.8 % concluye satisfactoriamente el méaster.
Grafico 4.4: Distribucién del alumnado por egresion y rama de la titulacién de acceso.
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En principio si parece existir cierta asociacién entre la tasa de egresién y la rama
de acceso. Al testar las diferencias sin embargo, no se evidencia asociacion entre las
ramas de acceso y la egresion, pues se obtiene un p-valor de 0.1519 para el contraste
de independencia Chi-Cuadrado. Sin embargo, si excluimos en el andlisis inferencial al
colectivo sin informacion sobre la titulacién de acceso (“N/A”), se rechaza la hipotesis
de independencia a favor de la asociacion entre las ramas de conocimiento y la tasa de

egresion (p-valor de 0.0003): la rama de acceso influye en la egresion.

4.6. Egresion por especialidad

Se describe seguidamente la relacién entre nimero de egresados y la especialidad, con
el fin de investigar si la especialidad que cursa el alumnado es un factor que provoca

diferencias sobre la tasa de egresion.
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Grafico 4.5: Distribucion del alumnado por egresion y especialidad cursada.
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En el Grafico 4.5 se observa que la totalidad del alumnado de Humanidades (HUM) ha
egresado, no obstante, cabe destacar que esta especialidad no se cursa desde 2011. En
Educacion Fisica (EF) se tiene el porcentaje mas elevado de egresados con un 97.3 %.
En cambio, la especialidad con menos egresados es Formacion Profesional para Ciclos
Formativos (FPCF) con un 92 %. En el resto de las especialidades la tasa de egresién
oscila entre un 93.2% y 96.2 %.

El test Chi-Cuadrado de asociaciéon proporciona un p-valor de 0.0012, lo que permite
afirmar que las diferentes especialidades ocasionan diferencias significativas sobre la tasa
de egresion. En definitiva, la especialidad cursada si es un factor asociado a la tasa de

egresion.

4.7. Egresion por especialidad y curso académico

Se analiza seguidamente la relacién entre la egresion, especialidad y curso académico, con
el proposito de investigar las posibles variaciones producidas sobre la tasa de egresion

entre las distintas especialidades para el periodo sujeto a estudio.

En el Gréfico 4.6 se puede apreciar un descenso progresivo en el niimero de egresados
para Orientacién Educativa (OE) y Ciencias Sociales y Humanidades (SOCSUM) del
2013-2016, y para Tecnologia e Informatica (TECNOINF) y Educacién Plastica y Visual
(EPV) del 2012-2016. En la especialidad de Economia y Administracién de Empresas
(EAE) se reduce paulatinamente la egresion entre los afios 2010 y 2013, sin embargo, la
egresion es total desde el 2014 en adelante. En el dltimo curso académico se registra de

forma general en todas las especialidades la menor tasa de egresados.
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Grafico 4.6: Distribucion del alumnado por egresion, especialidad cursada y curso
académico.
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Capitulo 5

Eficiencia del master

5.1. Introducciéon

Se estudia a continuaciéon la tasa de eficiencia del méaster de profesorado durante el
periodo 2009-2016 y en funciéon de diversa informacién disponible, como edicién, sexo,

rama de acceso, especialidad y curso académico.

Se denomina tasa de eficiencia al porcentaje de alumnos/as con primera matricula en
un curso académico y que consiguen superar, durante dicho curso académico, todos los

créditos del master (60 créditos).

Grafico 5.1: Distribucion del alumnado por eficiencia del méster.
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En base a la definicién propuesta de eficiencia se obtiene una tasa de eficiencia global
del 90.1 % sobre el total de matriculados entre 2009 y 2016 (ver Grafico 5.1).
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5.2. Eficiencia por edicién del master

En primer lugar se estudia la eficiencia en funcién de la edicién del master, con el fin de
investigar las variaciones producidas sobre la tasa de eficiencia para los dos planes de
estudio entre 2009 y 2016.

Grafico 5.2: Distribucién del alumnado por eficiencia y edicion del master.
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En el Grafico 5.2 se puede observar que la tasa de eficiencia para la ediciéon 101 supone
el 94.4% sobre el total de matriculados frente al 89 % para la edicién 177. A priori se

presentan ciertas diferencias sobre la tasa de eficiencia entre las dos ediciones.

El test Chi-Cuadrado de asociacién proporciona un p-valor de 4.785 x 107°, que permite
confirmar la existencia de diferencias significativas entre las tasas de eficiencia en los

dos planes de estudio.

5.3. Eficiencia por sexo

Respecto a la relaciéon entre la eficiencia y el sexo del alumnado, se puede observar en el
Grafico 5.3 que la tasa de eficiencia es muy similar entre hombres y mujeres: 90.3 % para
el colectivo masculino y 90 % para el femenino. Atendiendo al andlisis indivicualizado
por sexo, no parece que el sexo del alumnado sea un factor relevante para explicar la

tasa de eficiencia.
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Grafico 5.3: Distribucién del alumnado por eficiencia y sexo.
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5.4. Eficiencia por curso académico

Se estudia a continuacién la relacién entre eficiencia y curso académico a lo largo del
periodo 2009-2016. Se puede observar en el Grafico 5.4 que la tasa de eficiencia en

general ha sufrido un descenso continuado en el tiempo.

Grafico 5.4: Distribucion del alumnado por eficiencia y curso académico.
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En principio, parece que el curso académico influye en la tasa de eficiencia para el

periodo sujeto a estudio.

5.5. Eficiencia por sexo y curso académico

Se investiga a continuacion las variaciones ocasionadas entre hombres y mujeres sobre la

eficiencia para el periodo comprendido entre 2009 y 2016.
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Grafico 5.5: Distribucion del alumnado por eficiencia, sexo y curso académico.
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En el Grafico 5.5 se puede observar un comportamiento similar entre hombres y mujeres
entre 2009 y 2014. Sin embargo, se aprecia comportamientos dispares entre hombres
y mujeres en los ultimos cursos: mientras la tasa de egresién se incrementa de forma
continuada entre 2014 y 2016 para las mujeres, desciende de forma relevante para los
hombres entre 2015 y 2016.

A priori parace apreciarse cierta interaccion entre sexo y curso académico sobre la tasa

de eficiencia.

5.6. Eficiencia por rama de acceso

Respecto a la relacién entre la eficiencia y la rama de la titulaciéon de acceso, se puede
observar en el Grafico 5.6 que la tasa de eficiencia es similar en todas las ramas de
acceso. Es decir, no parece a priori que la rama de la titulaciéon con la que accede el

alumnado sea influyente en la eficiencia.

Se testan las diferencias a través del test Chi-Cuadrado sin tener en cuenta al colectivo sin
informacién sobre la titulacién de acceso (“N/A”). No se obtienen evidencias significativas
a favor de asociacion entre la rama de conocimiento y la tasa de eficiencia (p-valor de
0.0576).
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Grafico 5.6: Distribuciéon del alumnado por eficiencia y rama de de la titulacién de
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5.7. Eficiencia por especialidad

Se analiza seguidamente la asociacion entre la tasa de eficiencia y la especialidad cursada

en el master.

Grafico 5.7: Distribucién del alumnado por eficiencia y especialidad cursada.
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En el Gréfico 5.7 se puede observar una variacion importante entre especialidades. La

menor tasa de eficiencia se da en la especialidad de Formacién Profesional para Ciclos
Formativos (FPCF') con un 81.8 %, seguido del 86.8 % de Lengua Extranjera (LE), 87.8 %
de Servicios Sociosanitarios (SOCSAN) y 87.9 % de Lengua y Literatura Castellana y

Valenciana (LELITCAVA).
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En el caso opuesto se encuentra la especialidad de Humanidades (HUM) con una tasa
de eficiencia del 97.4 %, seguida del 93.5 % de Educacién Fisica (EF), 92.4 % de Ciencias
(CN) y 92.3% de Matematicas (MAT) y Tecnologia e Informética (TECNOINF).

5.8. Eficiencia por especialidad y curso académico

Con el fin de descubrir si ha variado la eficiencia de forma diferente a lo largo del periodo
considerado en las diversas especialidades, se visualiza la informacién en el Gréfico 5.8.
La tasa de eficiencia en Formacién y Orientacién Laboral (FOL) desciende de forma
continuada desde el primer curso académico (2009). En la especialidad de Economia y
Administraciéon de Empresas (EAE) se aprecia una disminucién del alumnado eficiente
para el afio 2012, sin embargo, a partir de 2014 en adelante la totalidad de su alumnado
es eficiente. Se observan ligeras variaciones en la tasa de eficiencia para las especialidades
de Ciencias (CN), Educacién Fisica (EF) y Servicios Sociosanitarios (SOCSAN), mas

acusadas para el resto de especialidades no citadas.

Grafico 5.8: Distribuciéon del alumnado por eficiencia, especialidad cursada y curso
académico.
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5.9. Modelizacion de la tasa de eficiencia

En definitiva, a partir del analisis descriptivo se ha observado que factores como edicién
del master, especialidad cursada y el curso académico parecen ocasionar ciertas diferencias
sobre la tasa de eficiencia del méaster. En cambio, no se aprecian (a simple vista)

variaciones relevantes en la eficiencia respecto de sexo o rama de conocimiento.

Una vez verificadas las diferencias significativas en las tasas de eficiencia para los planes
de estudios, por medio del test Chi-Cuadrado de asociacion, se plantea un modelo
lineal generalizado probit para investigar los factores influyentes en la tasa de eficiencia,
exclusivamente con los datos del plan de estudios actual (edicién 177). Se descarta
también la rama de acceso en el ajuste utilizando la informacién mas precisa que

proporciona la especialidad cursada.

Para el ajuste se parte de un modelo con las variables sexo (SEX), curso académico (CAI)
y especialidad (ESP). El modelo resultante contiene los siguientes efectos significativos
(Tabla 5.1):

Tabla 5.1: Tabla ANOVA del modelo probit ajustado.

Df Deviance Resid. Df Resid. Dev Pr(>Chi)

NULL 2484 1682.72

SEX 1 0.33 2483 1682.39 0.5654
CAI ) 22.30 2478 1660.09  0.0004589
ESP 12 30.86 2466 1629.23 0.002068
SEX:CAI ) 13.64 2461 1615.59 0.01807

El modelo propuesto es significativo (respecto de un modelo nulo sin efectos, tal y como
lo ratifica el p-valor de 3.3434 x 1079 para la bondad del ajuste). El curso académico
provoca diferencias significativas sobre la tasa de eficiencia (p-valor de 0.0005), asi
como las especialidades cursadas (p-valor de 0.0021). El sexo resulta significativo en
su interaccién con curso académico (p-valor de 0.0181 para el efecto de interaccion
SEX:CATI), como se apreciaban en el Grafico 5.5.

En conclusién, la eficiencia viene explicada por el curso académico, la especialidad e
incluso el sexo en interacciéon con el curso académico (hombres y mujeres evolucionan a

lo largo del tiempo de forma diferente respecto a eficiencia).
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Capitulo 6

Calificaciones

6.1. Introducciéon

En esta seccion se estudia la calificacién media global del alumnado egresado respecto
a edicion del master, sexo, curso académico, rama de acceso, especialidad cursada y
eficiencia. El proposito es analizar las diferencias provocadas por los factores explicativos
anteriores y estudiar su variacién durante el periodo sujeto a estudio (2009-2016). Se
ajusta un modelo con el que predecir la calificacién media global del alumnado en funciéon

de diversos factores de influencia.

Se obtiene la calificacién media global para el alumnado egresado en el méaster (que ha
finalizado el titulo) como el promedio de las calificaciones obtenidas, ponderadas por los
créditos en cada una de las asignaturas cursadas y que completan los 60 créditos del

plan de estudios.

6.2. Calificaciones medias

El actual plan de estudios del Master de Educacion se compone de once asignaturas
cursadas en dos semestres que son agrupadas en cuatro bloques: obligatorias o troncales,
optativas o de especialidad, practicas externas (PRACTICUM) y Trabajo de Fin de
Master (TFM).

Se observa en la Tabla 6.1 que todas las asignaturas tienen unas calificaciones medias
muy similares. En orden descendente de calificacion: 8.8 para las practicas externas
(PRACTICUM), 8 para Organizacion y Gestion de Centros (OGC), 7.8 para el Trabajo

de fin de Master (TFM), 7.7 para Innovacion Docente e Iniciacion a la Investigacion
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Educativa (ID), 7.7 para Sociedad, Familia y Educacion (SFE), 7.8 para las asignaturas de
especialidad, 7.7 para Tecnologias de Informacion y Comunicacion Aplicadas a Docencia
y Aprendizaje en Ensenanza Secundaria (TICS), 7.6 para Aprendizaje y Desarrollo en
la Adolescencia (ADA) y 7.4 para Atencion al Alumnado con Necesidades Educativas
Especiales (AANEE). Las calificaciones se encuentran entre 5y 10 con unas desviaciones

muy similares para todas las asignaturas (en torno al 1.2) salvo para el PRACTICUM.

Tabla 6.1: Calificaciones obtenidas por el alumnado egresado en las asignaturas y
bloques.

Calificacién

Asignatura Semestre Créditos min max = 7 S

0GC 1 4.5 5.0 10 80 81 1.3
ID 1 6 5.0 10 77 78 1.2
SFE 1 4.5 5.0 10 77 78 1.2
TICS 1 4.5 50 10 7.7 78 1.3
ADA 1 4.5 50 10 76 7.6 1.1
AANEE 1 6 5.0 10 74 75 1.2
Especialidad 2 12 5.0 10 77 78 1.2
PRACTICUM 2 12 5.5 10 88 9.0 08
TFM 2 6 50 10 7.8 87 1.1
Global SEOE FQTpFTIRGINEI0N 0.7

I Ntmero medio de convocatorias para aprobar.

Atendiendo a los resultados, no se aprecian diferencias relevantes entre las asignaturas
trocales y de especialidad pues se obtienen unas las calificaciones medias en torno al 7.8
y desviaciones cercanas al 1.2. Sin embargo, las asignaturas de PRACTICUM y TFM
presentan un comportamiento distinto ya que las calificaciones medias son superiores

con unas desviaciones tipicas algo inferiores.

En la calificacién media global se obtiene una puntuacién minima de 5.7 y maxima de

9.7 con un promedio de 7.9 y una desviacién estandar de 0.7.

6.3. Calificaciéon media global versus edicién

Se estudia a continuacién la calificacién media global sobre las variables consideradas:
edicion, sexo, curso académico, rama de la titulaciéon de acceso, especialidad cursada
y eficiencia del master. Se quiere tambien investigar las variaciones de la calificacion
global para el periodo 2009-2016.
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Grafico 6.1: Calificacion media global en funcién de edicién del master.
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En primer lugar se visualiza en el Grafico 6.1 la relacion entre la calificacién final y la
edicién del master. Se pueden observar pequenas diferencias entre las medianas para las

dos ediciones. El rango de variabilidad practicamente coincide en ambas.

Al contrastar la influencia del plan de estudios sobre la calificacién media global,
apreciamos diferencias significativas (p-valor de 1.7592 x 10723 en el test t de Student),

entre la media de 8.15 para la edicion 101 y de 7.96 para la edicién 177.

6.4. Calificacion media global versus sexo

Se investiga en el Gréfico 6.2 la relacion entre la calificaciéon media global y el sexo del

alumnado, con el fin de investigar si este ocasiona diferencias sobre la calificacion global.

Grafico 6.2: Calificacion media global en funcién de sexo.
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A priori no parece que haya una afectacién estadistica entre hombres y mujeres respecto

de la calificacion global, no obstante podria estar ligada a otros factores.

6.5. Calificaciéon media global versus curso académico

Al estudiar la variacién de las calificaciones durante el periodo estudiado, se aprecian en

el Grafico 6.3 diferencias en la calificacion global entre los cursos académicos.

Grafico 6.3: Calificacion media global en funcién de curso académico.
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En el curso 2012 se observa cierto descenso en la calificacién media global. Cabe
mencionarse que en el ano 2012 se reajustaron sustancialmente las rubricas de evaluacion,
que fueron mejoradas en el curso posterior (2013), lo que se produjo un reequilibrio en

las calificaciones respecto del periodo anterior a 2012.

6.6. Calificacion media global versus sexo y curso aca-

démico

Una vez visualizadas las diferencias por sexo y curso académico sobre la calificacion
global, se muestra de modo conjunto con el propdsito de investigar comportamientos

dispares (interacciones) durante el periodo sujeto a estudio (2009-2016).

En el Gréfico 6.4 se puede observar que el comportamiento es muy similar entre hombres
y mujeres entre 2010 y 2016, si bien la calificacién de las mujeres se mantiene siempre
por encima de los hombres. La calificacién por sexos es similar en el curso 2009 y 2016.

Se destaca para el afio 2012 un descenso de la calificacion global en ambos sexos.
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Grafico 6.4: Calificacion media global en funcién de sexo y curso académico.
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A priori, el sexo parece afectar a la calificacién media global al considerar la evolucion

en el periodo considerado.

6.7. Calificaciéon media global versus rama de cono-

cimiento

Respecto a la relaciéon entre la variable de interés y la rama de conocimiento de la
titulacién de acceso, no se aprecian en el Grafico 6.5 diferencias entre las varias ramas

de acceso, ni siquiera con el alumnado sin informacién en la rama de de acceso.

Grafico 6.5: Calificacion media global en funcién de rama de la titulacion de acceso.
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Se contrasta la diferencia entre las medias obtenidas (prescindiendo de los datos faltantes
“N/A”) con un ANOVA y se obtiene un p-valor de 2.198 x 107¢, por lo que se puede
confirmar que la rama de acceso influye significativamente sobre la calificacion global.
Se investiga a continuacién qué medias son distintas mediante un test de comparaciones

multiples de Tukey.

Tabla 6.2: Comparaciones multiples entre las categorias de las ramas de acceso.

Ramas de acceso diff Iwr upr p value
Ciencias-Arte/Humanidades 0.21 0.07 0.36 0.00
Ciencias Sociales-Arte/Humanidades 0.00 -0.12 0.12 1.00
Ciencias Sociosanitarias-Arte/Humanidades 0.03 -0.07 0.14 0.92
Ingenieria/Arquitectura-Arte/Humanidades 0.16 0.05 0.27 0.00
Ciencias Sociales-Ciencias -0.21 -0.36 -0.06 0.00
Ciencias Sociosanitarias-Ciencias -0.18 -0.33 -0.04 0.01
Ingenieria/Arquitectura-Ciencias -0.05 -0.20 0.09 0.86
Ciencias Sociosanitarias-Ciencias Sociales 0.03 -0.09 0.15 0.94
Ingenieria/Arquitectura-Ciencias Sociales 0.16 0.04 0.28 0.00
Ingenieria/Arquitectura-Ciencias Sociosanitarias  0.13  0.01  0.24 0.02

En la Tabla 6.2 se aprecian diferencias significativas entre las ramas de acceso: Ingenieria
y Arquitectura - Arte y Humanidades, Ingenieria y Arquitectura - Ciencias Sociales,
Ingenieria y Arquitectura - Ciencias Sociosanitarias, Ciencias - Arte y Humanidades,

Ciencias - Ciencias Sociales y Ciencias - Ciencias Sociosanitarias

6.8. Calificaciéon media global versus rama de cono-

cimiento y curso académico

Al relacionar la rama de conocimiento con el curso académico sin los valores faltantes
(“N/A”), se puede observar en el Gréfico 6.6 una evolucién muy similar para las distintas
ramas sobre la calificacion global entre los anos 2009 y 2013, si bien difieren las medias
entre ramas. La calificacion media se incrementa del 2009 al 2010. Sin embargo, desciende
generalmente para los dos cursos académicos posteriores (2011-2012). Las calificaciones
vuelven a incrementarse del 2012 al 2013, se mantienen los dos siguientes cursos y bajan
algo en 2015 y 2016. En particular, el descenso general en 2012 en todas las ramas, es
menos acusada para Ingenieria y Arquitectura, y sin embargo la calificacién media en

esta especialidad es menor que el resto de las ramas durante 2014.

A priori si parece existir cierto efecto de interaccién entre la rama de conocimiento y el

curso académico sobre la calificacién media global.
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Gréfico 6.6: Calificacion media global en funciéon de rama de la titulacién de acceso y
curso académico.
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6.9. Calificacion media global versus especialidad

Se inspecciona ahora la relacion entre la calificacién media global y la especialidad

cursada por el alumnado en el master.

Grafico 6.7: Calificacion media global en funcién de especialidad cursada.
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En el Gréfico 6.7 se observan variaciones en promedios y rangos en las calificaciones del
alumnado para las distintas especialidades. En Matematicas (MAT) y Humanidades

(HUM) se sittan ligeramente por encima del resto de las especialidades.
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6.10. Calificacién media global versus especialidad y

curso académico

Respecto a la variacion de las calificaciones para las distintas especialidades, se observa en
el Grafico 6.11 que el descenso de la calificacién global para el curso 2012 es generalizado,
asi como cierta recuperacion, mas o menos severa, a partir del curso 2013, con diferentes

tendencias segin la especialidad.

Grafico 6.8: Calificaciéon media global en funcién de especialidad cursada y curso
académico.

CN EAE EF EPV
9.0
8.5
8.0 ”‘"’\/‘/o—.\' m A\/\._._*
75
7.0
FOL FPCF HUM TECNOINE
_ 90
_‘.§8.5
5 80 =7 /‘\/\/,_.
© 75
©
3 7.0
E LE LELITCAVA MAT OE
© 9.0
g 85 M
(&)
= 80 \/\./‘\. 0—-0\,,.\._.
[
S5
7.0
OO N XD O OO N DD O
O DY QY O DN QY
. SOCHUM SOCSAN DM IGNE SOSIG SIGSMI SOSG S SIG S S S
8.5
8.0 W ."\'\O—H)\o
75
7.0
SRS IO I T T T TR S SO I SR IS
O DA O A7 DAY QY
FFPFEFFEES ST ST
Curso de inicio del master

Hay que recordar que la ausencia de la calificaciones en algunos anos para ciertas
especialidades se debe al cambio del plan de estudios: de la ediciéon 101, comprendida
entre 2009 y 2010, a la edicién 177, de 2011 en adelante.

A priori si parecen existir diferentes comportamientos en la calificacion global a lo largo

del tiempo dependiendo de la especialidad cursada en el master.



6.11. Calificacién media global versus eficiencia 57

6.11. Calificacién media global versus eficiencia

Se estudia ahora la relacion entre la calificacion media global y la eficiencia en el méster
para el alumnado egresado. Hay que recordar que la tasa de eficiencia se refiere al
estudiantado con primera matricula en el curso y que ha superado todos los créditos

durante dicho curso.

Grafico 6.9: Calificacion media global en funcién de eficiencia del méster.
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Visualizando el Grafico 6.9 se pueden apreciar calificaciones sustancialmente mas bajas
en el alumnado que ha necesitado mas de un curso académico para finalizar el master.
También la variabilidad es menor para el estudiantado que concluye el master en més

de un curso académico.

6.12. Calificaciéon media global versus eficiencia y cur-

so académico

Al haberse apreciado diferencias entre el alumnado eficiente y no eficiente sobre la
calificacion global, se estudia a continuacion la relacion entre la eficiencia y el curso

académico a lo largo del periodo de observacion.

En el Grafico 6.10 se observa que el alumnado eficiente obtiene mejores calificaciones
para todo el periodo sujeto a estudio (2009-2016). La reduccion de las calificaciones de
2012 se aprecia en el alumnado no eficiente matriculado por primera vez en 2011 (y que
finaliza mayoritariamente el master en 2012). La evolucién de ambos colectivos a lo

largo del tiempo es bastante similar.
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En el curso 2016 no hay datos del alumnado no eficiente puesto que corresponde al

estudiantado que no ha finalizado el master y por tanto no dispone de nota media global.

Grafico 6.10: Calificacién media global en funciéon de eficiencia y curso académico.
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6.13. Calificacion media global versus eficiencia, es-

pecialidad y curso académico

Respecto a la relacion entre eficiencia y especialidad cursada para el periodo 2009-2016,
se aprecian en el Grafico 6.11 comportamientos distintos sobre la calificacién global.
Generalmente la calificacién del colectivo eficiente es superior (o similar algunos cursos)

a la del alumnado no eficiente para las diversas especialidades.

Los datos del colectivo no eficiente no aparecen en todos los periodos para todas
las especialidades. Los casos sin informacion identifican los cursos en que todos los
estudiantes matriculados aprobaron la asignatura en ese curso. Por ejemplo, en la
especialidad de Economia y Administraciéon de Empresas (EAE) entre 2013 y 2016,
Matematicas (MAT) para 2014 y 2016, Tecnologia e Informética (TECNOINF) y
Formacién y Orientacién Laboral (FOL) entre 2010 y 2012.

Se ha de recalcar que la ausencia de datos durante 2016 se debe, tal como se ha comentado

anteriormente, por no disponer de calificacién global los alumnos/as no egresados.
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Grafico 6.11: Calificacion media global en funcién de eficiencia, especialidad cursada
y curso académico.
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En definitiva, de forma visual si parece existir una afectacion estadistica conjunta
de la eficiencia, especialidad y curso académico sobre la calificacion global (efecto de

interaccién).

6.14. Modelizacion de la calificacion media global

Hay que recordar que se han testado las diferencias en la calificacion media global para los
dos planes de estudios secuenciados en el tiempo, y se probaron diferencias significativas.
Asimismo, también la rama de acceso resultaba significativa para diferenciar calificaciones
medias, descartando los datos de 2015 y 2016, para los que el volumen de datos faltantes

era mayoritario.

El estudio se centra ahora en indagar qué factores son significativos en provocar diferentes
medias en las calificaciones globales del plan de estudios actual (177), utilizando como
posibles factores explicativos el sexo (SEX), curso académico de inicio de estudios (CAI)

y especialidad cursada (ESP).
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Sin duda, especialidad cursada contiene mucha mas informaciéon que rama de acceso,
por lo que esta variable no se ha considerado en el ajuste. Se utiliza un modelo lineal

para predecir la calificaciéon media a través de los efectos significativos.

Tabla 6.3: Tabla ANOVA del modelo ajustado.

Df Sum Sq Mean Sq F value Pr(>F)

SEX 1 9.14 9.14 21.01 4.828 x 107©
CAI 5 49.70 9.94 22.83 2.017 x 10722
ESP 12 47.56 3.96 9.10 2.414 x 10717
CAIL:ESP 60 60.07 1.00 230 8.771x 1078
Residuals 2271 988.65 0.44

A la vista del ajuste obtenido (Tabla 6.3), y coherentemente con lo que se ha apreciado
en el analisis grafico, el curso académico influye de forma diferente sobre la calificacién
media global para las distintas especialidades (p-valor de 8.771 x 1078 para elefecto
interaccion CALESP). También resulta significativo el efecto de curso académico (p-valor
de 2.017 x 10~22 para curso académico) y de especialidad cursada p-valor de 2.414 x 10717
para especialidad). Al considerar este efecto en la prediccion de la calificacién media,
también el sexo aporta diferencias significativas (p-valor de 4.828 x 107%). En definitiva,
el modelo resulta significativo con las variables explicativas seleccionadas (p-valor de
2.2 x 10716 para la bondad del ajuste).

Asi se demuestra que las calificaciones medias globales varian en funcién del curso

académico, de la especialidad cursada en el méster y del sexo del alumnado.
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Conclusiones

7.1. Perfil del alumnado

El perfil del alumnado se ha trabajado en este estudio desde una perspectiva puramente

descriptiva.

Las principales conclusiones obtenidas a partir de los andlisis realizados para describir

al alumnado del Méaster Universitario en Formacion del Profesorado de Educacion

Secundaria Obligatoria, Bachillerato, Formacion Profesional y Ensenanza de Idiomas

SOon:

Las universidades de procedencia del alumnado con mayor representacion en
el master son la Universidad de Alicante (UA) con un 24.3 %, seguido de la
Universidad Miguel Herndandez (UMH) con un 21.3 % y el 14.8 % de la Universidad

de Murcia.

Se reduce progresivamente la proporciéon del alumnado procedente de la Universidad
Miguel Hernandez del 38.68 % al 17.44 % entre el curso 2009/10 hasta 2014/15.
Sin embargo, se experimienta un crecimiento del estudiantado que prodece de la
Universidad de Murcia, pues este colectivo pasa de representar un 7.61 % en el
curso 2009/2010 a un 28.36 % sobre el total de matriculados.

Se presenta un gran volumen de de alumnos sin informacién sobre la universidad
de procedencia entre 2015 y 2016 (62.36 % y 69.87 %, respectivamente), provocado

por un cambio en la aplicaciéon de preinscripcion que se llevo a cabo en 2015.

El mayor colectivo de estudiantes proviene de titulaciones de acceso de la rama
de Artes y Humanidades. En cambio, el coletivo de Ciencias es la rama menos

frecuente entre el alumnado matriculado.

61
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Respecto a la rama de acceso también se produce una pérdida muy importante de

informacion en la preinscripcion en los cursos 2015 y 2016.

La especialidad de Educacién Fisica (EF) es la que cuenta con mas alumnado con

un 16.2 % y Humanidades (HUM) la menos cursada con un 2.5 %.

El 56.5 % del alumnado es mujer y el 43.5 % es hombre y, desde el primer curso

académico (2009/10), siempre se matriculan mas mujeres que hombres.

La tasa femenina es considerablemente mayor en las ramas de Ciencias Sociales
(67.6 %), Arte y Humanidades (67.1%) y Ciencias (61.2%). En cambio, la tasa de
hombres es mayor para las ramas de Ingenieria y Arquitectura (58.2 %) y Ciencias

Sociosanitarias (56 %).

El alumnado masculino es mayoritario en las especialidades de Educacién Fisica
(EF), Tecnologia e Informatica (TECNOINF) y Ciencias Sociales y Humanidades

(SOCHUM). En el resto de especialidades el alumnado femenino es superior.

7.2. Egresion del master

Un/a estudiante egresado es aquel/a que ha cursado y superado los 60 créditos del

master. Los no egresados son el colectivo de estudiantes a los que le queda algin crédito

por superar para finalizar el master.

La egresion del master se ha trabajado mediante analisis descriptivos y test de asociacion

individualizados. No se ha pretendido obtener un modelo de prediccién, posponiendo

dicha modelizaciéon para la tasa de eficiencia, que es una tasa mucho mas relevante

relativa al éxito en el master.

Las principales conclusiones obtenidas a partir de los analisis realizados son:

» La tasa de exito (egresion) en el alumnado matriculado entre 2009 y 2016 es muy

alta (94.9%).

La tasa de egresién en la primera edicién del master (101) es del 97.6 % y para
el actual plan de estudios (177) del 94.2 % sobre el total de matriculados. Las

diferencias son significativas segiin un test Chi-Cuadrado.

En el curso 2016/17 se reduce considerablemente el niimero de egresados, si bien,
el alumnado del ultimo curso s6lo ha tenido un curso académico para egresar. Las

diferencias son significativas segiin un test Chi-Cuadrado.
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» El colectivo de Ciencias presenta la mayor tasa de egresién (97.2 %) y el alumnado

de Ciencias Sociales la més baja (93.6 %).

= Se verifican diferencias significativas en la tasa de egresion para las distintas

especialidades, a través de un test Chi-Cuadrado.

» En la especialidad de Educacion Fisica (EF) se tiene el porcentaje mas elevado
de egresados con un 97.3%. En cambio, la especialidad con menos egresados es

Formacién Profesional para Ciclos Formativos (FPCF) con un 92 %.

= No se presentan diferencias significativas entre hombres y mujeres sobre la tasa de

egresiéon (test Chi-Cuadrado).

7.3. Eficiencia del master

La tasa de eficiencia es el porcentaje de alumnos/as con primera matricula en un curso
académico y que consiguen superar, durante dicho curso académico, todos los créditos
del master (60 créditos).

Se ha realizado un anélisis descriptivo, test individualizados para detectar diferencias
entre planes de estudio del master y ramas de acceso. Posteriormente se han modelizado
con un modelo probit los datos relativos al plan de estudios actual para identificar como
influyen el sexo, curso académico y especialidad sobre la tasa de eficiencia.

Las principales conclusiones obtenidas a partir de los analisis realizados son:

= La tasa de eficiencia en el alumnado matriculado entre 2009 y 2016 es muy alta

(90.1%).

» La tasa de eficiencia en la primera edicién del méaster (101) es del 94.4 % y para el

actual plan de estudios del 89 % sobre el total de matriculados.

= La eficiencia ha sufrido en general un descenso continuado para el periodo estudiado
(2009-2016).

= El colectivo de Ciencias presenta la mayor tasa de eficiencia (92.8 %) y el alumnado

de Ciencias Sociales la mas baja (87.9%).

» La mayor tasa de eficiencia se da en la especialidad de Humanidades (HUM)
con un 97.4 % sobre el total de matriculados. En el caso opuesto se encuentra la
especialidad de Formacién Profesional para Ciclos Formativos (FPCF) con una
tasa de eficiencia del 81.2 %.
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= Al ajustar un modelo probit con el que identificar los efectos significativos para
explicar la eficiencia a través de sexo, curso académico y especialidad, se confirman
todos ellos, y en particular la influencia del sexo a través del curso académico, esto
es, la eficiencia de hombres y mujeres difiere en su evolucion a lo largo del periodo

considerado.

7.4. Calificaciones

La calificacion media global es el promedio de las calificaciones obtenidas, ponderadas
por los créditos en cada una de las asignaturas cursadas y que completan los 60 créditos

del plan de estudios.

Se ha realizado un andlisis descriptivo, test individualizados para detectar diferencias
entre planes de estudio del master y ramas de acceso. Posteriormente se han modelizado
con un modelo lineal los datos relativos al plan de estudios actual para identificar cémo

influyen el sexo, curso académico y especialidad sobre las calificaciones medias globales.
Las principales conclusiones obtenidas a partir de los analisis realizados son:

= Las asignaturas troncales y de especialidad presentan una calificaciones medias
similares, en torno a un 7.8. En las asignaturas de PRACTICUM y Trabajo
Final de Grado se obtienen unas calificaciones medias superiores a las asignaturas

anteriores.

» La mayor calificacién media se obtiene en las practicas externas (PRACTICUM)
con un 8.8. En cambio, los peores resultados medios se obtienen en la asignatura
trocal de Atencion al Alumnado con Necesidades Educativas Especiales (AANEE)

con un 7.4.

= El alumnado matriculado entre 2009 y 2016 obtiene un 7.9 de calificacién media

global ponderada.

» La calificacion global para la primera edicién del méster (101) es de 8.1 y para el
actual plan de estudios (177) de 7.8. Las diferencias son significativas (segiin un
test ¢ de Student).

= [Las mujeres obtienen una calificacién global de 8 y los hombres de 7.9.

= Se produce un descenso sustancial sobre las calificaciones globales en el curso
2012/2013, provocados por el reajuste de las ribricas de evaluacion durante este

periodo.



7.4. Calificaciones 65

= Se verifican diferencias significativas entre las calificaciones medias para las distintas

ramas de conocimiento de la titulacion de acceso (analisis ANOVA).

» El alumnado procedente de titulaciones en las ramas de Ingenieria y Arquitectura
y Cliencias presenta una calificacion significativamente mayor al resto de las ramas

de acceso (resultado del test de comparaciones multiples).

» En el andlisis descriptivo, las especialidades de Matematicas (MAT) y Humanidades
(HUM) obtienen unas calificaciones medias ligeramente superiores al resto de ramas,

considerando el conjunto de todos los cursos académicos en la base de datos.

= El alumnado eficiente obtiene una calificacién global de 8 y el colectivo no eficiente

de 7.2. Su evolucién en el tiempo es muy similar.

= Como resultado del modelo lineal ajustado para predecir la calificacion media en
funcion de sexo, curso académico y especialidad, se ratifica la significatividad de
todos estos efectos, ademas de la interaccion entre curso académico y especialidad.
Se puede concluir pues, que las calificaciones evolucionan de forma diferente para

las distintas especialidades.
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